
บทท่ี 3 

วิธดี าเนินโครงงาน 

 

ในการพัฒนาโครงการต้องมีการวิ เคราะห์และออกแบบข้อมูลข้อมูลที่ ได้มา            

ให้สอดคล้องกับความต้องการของผู้ใช้เพื่อให้เกิดประโยชน์สูงสุด และท าให้โครงการส าเร็จ

ลุล่วง ผู้วิเคราะห์จึงได้วิเคราะห์ และออกแบบเครื่องข้อมูลใหม่ โดยใช้เครื่องมือในการ

ออกแบบ Tableau และกระบวนการในการพัฒนาฐานข้อมูล CRISP-DM สร้างแบบฟอร์ม

ขอ้มูล และปรับโครงสร้างขอ้มูลใหม่ ดังนี้ 

3.1 กระบวนการ CRISP-DM 

3.2 การออกแบบและพัฒนาเว็บไซต์ 

3.3 สรุป 

 

3.1 กระบวนการ CRISP-DM 

กระบวนการ CRISP-DM นีจ้ะประกอบด้วย 6 ขัน้ตอน แต่ละข้ันตอนในรูปจะเป็นขั้นตอนที่

ต่อเนื่องกันนั่นคือขั้นตอนถัดไปจะรอผลลัพธ์จากขั้นตอนก่อนหน้าซ่ึงแสดงด้วยลูกศรที่เช่ือม

ระหว่างกล่องสี่เหลี่ยมแต่ละกล่อง ตัวอย่างเช่นเม่ือได้ผลลัพธ์จากขั้นตอนการเตรียมข้อมูล 

(Data Preparation) แล้วจะน าไปสร้างโมเดลจ าแนกประเภทข้อมูลในขัน้ Modeling และหลังจาก

นั้นอาจจะย้อนกลับมาเปลี่ยนแปลงข้อมูลให้ถูกต้องมากขึ้นเพื่อหวังว่าจะโมเดลที่ ให้ความ

ถูกต้องมากขึ้นก็ได้ เป็นต้น 

 
ภาพท่ี 3.1 แสดงกระบวนการ CRISP-DM 

ท่ีมา : dataminingtrend.com (ม.ป.ป) 



 ในกระบวนการนีป้ระกอบด้วย 6 ขัน้ตอน 

1) Business Understanding เป็นขัน้ตอนที่เน้นการเข้าใจปัญหาและแปลงปัญหา  

ที่ได้ให้อยู่ในรูปโจทย์ของการวิเคราะห์ข้อมูลทาง Data Mining พร้อมทั้งวางแผนในการ

ด าเนินการคร่าว ๆ 

2) Data Understanding เป็นขัน้ตอนการเก็บรวบรวม และตรวจสอบข้อมูลที่ได้

ท าการรวบรวมมาได้ เพื่อตรวจสอบความถูกต้องของข้อมูล และพิจารณาว่าจะใช้ข้อมูล

ทั้งหมดหรือจ าเป็นต้องเลือกขอ้มูลบางส่วนมาใช้ในการวเิคราะห์ 

3) Data Preparation เป็นขั้นตอนที่ท าการแปลงข้อมูลที่ เก็บรวบรวมมา           

ให้กลายเป็นข้อมูลที่สามารถน าไปวิเคราะห์ในขั้นถัดไปได้ โดยการแปลงข้อมูลให้อยู่ในช่วง

เดียวกัน หรือการเติมขอ้มูลที่ขาดหายไป 

4) Modeling เป็นขัน้ตอนที่ผู้วิเคราะห์ท าการวเิคราะห์ขอ้มูลที่ได้จากขัน้ตอนก่อน

หน้าด้วยเทคนิคแบบจ าลองอนุกรมเวลา (Time Series)  

5) Evaluation เป็นขั้นตอนที่ ผู้วิ เคราะห์จะท าการตรวจวัดประสิทธิภาพ        

ของผลลัพธท์ี่ได้ว่าตรงกับวัตถุประสงค์ที่ได้ต้องไว้แต่แรกหรือไม่ แล้วจึงน าผลลัพธ์ที่ได้ไปใช้

งานต่อ 

6) Deployment มีการน าความรู้ที่ได้จากการได้ผลลัพธด์้วยเทคนิค Data Mining 

ไปใช้ประโยชน์ต่อไป 

3.1.1 ความเข้าใจในธุรกิจ (Business Understanding) ผู้วิเคราะห์ได้ท าความเข้าใจ

กระบวนการทางข้อมูลและระบบวิเคราะห์ข้อมูลกับปัญหาของข้อมูลราคาหุ้นในตลาด

หลักทรัพย์ เพื่อที่จะน าผลการวิเคราะห์ข้อมูลไปใช้ให้เกิดประโยชน์และวางแผนในการ

ด าเนินการโดยการวเิคราะห์ ขอ้มูลรูปแบบความสัมพันธ์ที่อยู่ในข้อมูลของข้อมูลราคาหุ้นคริป

โตเคอร์เรนซี  

 3.1.2 การท าความเขา้ใจขอ้มูล (Data Understanding) ผู้วิเคราะห์ขอ้มูลเริ่มท าการเก็บ

รวบรวมข้อมูล ตรวจสอบข้อมูลที่ได้ดูความถูกต้องและความน่าเช่ือถือของข้อมูล และ

พจิารณาวา่จะใช้ข้อมูลทั้งหมดหรือจ าเป็นต้องเลือกข้อมูลราคาหุ้นคริปโตเคอร์เรนซีบางส่วน

มาใช้ในการวเิคราะห์ ชุดข้อมูล https://www.kaggle.com ซ่ึงผู้ใช้ช่ือว่า gezakharov ได้ท าการ

รวบรวมและเผยแพร่ผู้วิเคราะห์จึงได้ด าเนินการตามขัน้ตอนดังนี้ 

  

 



  1) ผู้วิเคราะห์ข้อมูลรวบรวมข้อมูลจากเว็บไซต์ https://www.kaggle.com    

โดยได้ท าการเลือกชุดขอ้มูล Historical data on the trading of cryptocurrencies    

 
ภาพท่ี 3.2 แสดงขัน้ตอนการหา Big Data จากเว็บไซต ์

 

2) ผู้วิเคราะห์ท าการดาวน์โหลดเพื่อเก็บรวบรวมขอ้มูล 

 
ภาพท่ี 3.3 แสดงขัน้ตอนการดาวน์โหลด 

 

3) ตรวจสอบความถูกต้อง และความน่าเ ช่ือถือของข้อมูล ซ่ึง 1 ไฟล์             

จะประกอบด้วย 17 แอตทริบวิท์ คือ วันที่ , ปริมาณซ้ือขาย , ราคาต่อ USD , ราคาต่อ BTC , 

มูลคา่หลักทรัพย์ตามราคาตลาด , มูลค่าหลักทรัพย์ที่เปลี่ยนแปลงก่อนหน้าหนึ่งวัน , มูลค่า 

USD ที่เปลี่ยนแปลงก่อนหน้าหนึ่งวัน , มูลค่า BTC ที่เปลี่ยนแปลงก่อนหน้าหนึ่งวัน , ช่ือหุ้น , 



ประเภทของหุ้น , ช่ือย่อของหุ้น , จ านวนหุ้นทั้งหมดที่จะเกิดขึ้น , เว็บไซต์ของหุ้น , เว็บไซต์ 

Github ของหุ้น  , minable , ช่ือแพลตฟอร์ม , ช่ืออุตสาหกรรม 

 
ภาพท่ี 3.4 ขอ้มูลบนัทกึหุ้นคริปโตเคอร์เรนซี 

 

 ขัน้ตอนการแปลงขอ้มูลที่ได้รวบรวมมา ให้อยูใ่นรูปแบบที่พร้อมส าหรับน าไปวิเคราะห์

ในขัน้ตอนต่อไปได้ โดยการท าให้เป็นข้อมูลที่ถูกต้อง (Data cleaning) มักใช้เวลาค่อนข้างมาก 

ระบบการรับข้อมูลป้อนเขา้สู่ระบบในปัจจุบันจะลดการคีย์ข้อมูลจากคนให้น้อยที่สุด แต่จะใช้

วิธีการสแกน การติ๊กเลือก เพื่อลดความผิดพลาดให้น้อยที่สุด เพราะขั้นตอนใช้เวลามาก     

การลดขอ้ผิดพลาดของขอ้มูลได้มากเท่าใด ก็จะย่ิงมีประสิทธภิาพมากขึ้นเท่านั้น 

3.1.3 การเตรียมข้อมูล (Data Preparation) ผู้วิเคราะห์ท าการเปลี่ยนข้อมูลที่เก็บ

รวบรวมให้เป็นรูปแบบเดียวกัน และก าจัดข้อมูลเสียออก เพื่อเตรียมส าหรับการน าข้อมูลไป

วเิคราะห์ในขัน้ต่อไป โดยใช้กระบวนการ Data Cleaning โดยข้ันตอนการแปลงขอ้มูลที่รวบรวม

มาให้มีประสิทธิภาพ และอยู่ในรูปแบบที่พร้อมส าหรับการน าไปวิเคราะห์ในขั้นต่อไปได้นั้น    

เป็นขัน้ตอนที่ใช้ระยะเวลานาน  

1) ท าการเลือกหุ้นคริปโตเคอร์เรนซี ที่มีข้อมูลตั้งแต่วันที่ 1 มกราคม 2561 ถึง 

31 ธันวาคม 2562โดยอ้างอิงอันดับหุ้นคริปโตเคอร์เรนซีที่ผู้คนให้ความสนใจมากที่สุดจาก 

https://www.coinbase.com/price ณ วันที่ 5 พฤษภาคม 2563 ประกอบด้วย 



 
ภาพท่ี 3.5 ภาพอันดับหุน้คริปโตเคอร์เรนซี 

 

2) จากนั้นผู้วิเคราะหจ์ึงแยกหุน้คริปโตเคอร์เรนซีแตล่ะรายการออกจากกนั

 
ภาพท่ี 3.6 ไฟล์ข้อมูลหุ้นคริปโตเคอร์เรนซี 

 

 

 

 

 

 

 



3) ผู้วิเคราะห์ได้ท าการคัดเลือก แอตทริบวิทท์ี่มีความเหมาะสมต่อการพยากรณ์

มากที่สุด จึงเหลือเพยีง 2 แอตทริบวิท ์คอื วันที่ และราคาต่อ USD และแยกออกเป็นปี 2561 

และ 2562 

 
ภาพท่ี 3.7 ขอ้มูลแอตทริบวิท์ที่น าไปวเิคราะห์ 

 

4) หลังจากการเตรียมข้อมูลให้อยู่ในมาตรฐานเดียวกันแล้ว ผู้วิเคราะห์จึงได้

เริ่มท าการวิเคราะห์ข้อมูลโดยใช้โปรแกรม IBM SPSS ด าเนินกระบวนการ เพื่อเป็นควบคุม

คุณภาพของข้อมูลเพื่อที่จะสามารถน าไปวิเคราะห์และสร้างออกมาเป็นรายงานภาพ 

Visualization โดยมีข้ันตอนการด าเนินการดังนี้ 

4.1) โหลดขอ้มูลที่ได้เข้าโปรแกรม IBM SPSS เพื่อเตรียมการพยากรณ์ 

 
ภาพท่ี 3.8 หน้าต่างพืน้ที่ท างานของ IBM SPSS 

 



4.1.1) เลือกค าสั่ง File -> Import Data -> Excel 

 
ภาพท่ี 3.9 วธิีการ Import ขอ้มูล (1) 

 

4.1.2) เลือกชุดขอ้มูลที่จะน าค านวณ 

 
ภาพท่ี 3.10 วธิกีาร Import ขอ้มูล (2) 

 

 

 

 

 

 

 



4.1.3) เนื่องจากผู้วิเคราะห์มีการแบ่งขอ้มูลไวใ้นไฟล ์Excel ออกเป็น 2 ปี

จึงต้องเลือกไฟล์ย่อยที่จะน ามาค านวณอกีครั้ง 

 
ภาพท่ี 3.11 วธิีการ Import ขอ้มูล (3) 

 

4.2) ผู้วิเคราะห์ท าการเปลี่ยนช่ือหัวตาราง เพื่อให้ง่ายต่อการเรียกใช้คอลัมน์

นั้น ๆ  

 
ภาพท่ี 3.12 การเปลี่ยนช่ือหัวตาราง (1) 

 



 
ภาพท่ี 3.13 การเปลี่ยนช่ือหัวตาราง (2) 

 

3.1.4 การสร้างแบบจ าลอง (Modeling) ผู้วิเคราะห์ข้อมูลวิเคราะห์ข้อมูลด้วยเทคนิค

ทางดาต้า ไมน์นิ่ง Classification เพื่อใช้พยากรณ์ราคาหุ้นคริปโตเคอร์เรนซี โดยใช้การ

พยากรณ์ในรูปแบบของสมการคณิตศาสตร์ โดยการน าขอ้มูลในอดีตมาสร้างรูปแบบของการ

พยากรณ์ในอนาคต ซ่ึงผู้วิเคราะห์ได้เลือกใช้ เทคนิครูปแบบอนุกรมเวลา (Time Series Models) 

ซ่ึงได้แก่ วธิีการปรับให้เรียบแบบเอ็กซ์โปเนนเชียล และแบบจ าลองอารีมา โดยใช้โปรแกรมที่ใช้

ท าเหมอืงขอ้มูล ด้วยชุดขอ้มูลที่คัดเลือกโดยมีข้ันตอนการด าเนินการ ดังนี้ 

ในการพยากรณ์โดยใช้รูปแบบอนุกรมเวลาจะเป็นการใช้ข้อมูลในอดีตเพื่อเป็น

การพยากรณ์ข้อมูลในอนาคตเท่านั้น โดยจะไม่น าตัวแปรอื่นมาพิจารณา โดยข้อมูลที่น ามา

พยากรณ์นั้นต้องมีรูปแบบที่เปลี่ยนไปอยา่งมีทศิทาง (Trend) 

 
ภาพท่ี 3.14 ตารางขอ้มูลตัวอยา่ง 



จากภาพที่ 3.14ประกอบด้วย 2 แอตทริบวิต์ คอื  

 1) วันที่ เก็บข้อมูลช่วงเวลาในแต่ละวันที่เป็นระยะเวลา 1 ปี 

2) ค่าจริง เก็บข้อมูลราคาหุ้นคริปโตเคอร์เรนซี ในแต่ละวันเป็นระยะเวลา       

11 เดือน 

การสร้างโมเดล Time Series จะท าการเลือกแอตทริบิวต์ข้อมูลเชิงปริมาณที่

จัดเก็บไว้ มาค านวณหาค่าความเป็นไปได้เชิงพยากรณ์ โดยการค านวณจากสมการทาง

คณิตศาสตร์ ดังนี้ 

ขัน้ตอนที่ 1 ผู้วิเคราะห์ท าการค านวณหาคา่พยากรณ์ 

วธิีที่ 1 วธิีการปรับให้เรียบแบบเอ็กซ์โปเนนเชียล (EMA) เป็นวธิีการสร้างสมการ

พยากรณ์โดยการหาค่าเฉลี่ยเคลื่อนที่แบบถ่วงน้ าหนักโดยให้น้ า หนักของข้อมูลในปัจจุบัน  

มากที่สุด และน้ าหนักจะลดหลั่นกันไปแบบเอ็กซ์โปเนนชียลส าหรับค่าของข้อมูลที่ห่างไกล

ออกไป โดยมีค่าสัมประสิทธิ์ปรับให้เรียบ α มีค่าอยูร่ะหว่าง 0 ถึง 1 วิธนีีเ้หมาะส าหรับข้อมูลที่

ไม่มีแนวโน้มและฤดูกาลมีสมการพยากรณ์หนึ่งช่วงเวลาล่วงหน้าที่เวลา t ดังนี้ 

 
เม่ือ    คอื ขอ้มูลจริง ณ เวลา t 

      คอื คา่พยากรณ์ณ เวลา t+1 

         คอื คา่พยากรณ์ที่ผ่านมาล่าสุด 

   คอื ผลต่างระหว่างคา่จริงกับคา่พยากรณ์ 

ผู้วิเคราะห์ท าการเตรียมขอ้มูลทั้งหมด 11 เดือน และท าการตั้งข้อมูลให้เป็นวันที่ 

1-334 เพื่อท าการพยากรณ์หาข้อมูลของเดือนที่ 12 ส าหรับการน ามาเปรียบเทียบกับข้อมูล

จริง 

  



1) เปิดหน้าต่างส าหรับการตั้งค่าการพยากรณ์ เลือกค าสั่ง Analyze                

-> Forecasting-> Create Traditional Models

 
ภาพท่ี 3.15 วธิีเปดิหน้าต่างส าหรบัการตั้งค่าการพยากรณ์ 

 

2) การตั้งค่าการพยากรณ์ด้วยวิธีการปรับให้เรียบแบบเอ็กซ์โปเนนเชียล 

(EMA) 

2.1) เลือกคา่จริงใส่ในช่อง Dependent Variables 

 
ภาพท่ี 3.16 การตั้งค่าการพยากรณด์้วยวธิีการปรับให้เรียบแบบเอก็ซ์โปเนนเชียล (1) 

 

 

 



2.2) เลือก Method เป็น Exponential Smoothing 

 
ภาพท่ี 3.17 การตัง้คา่การพยากรณด์้วยวธิกีารปรบัให้เรียบแบบเอก็ซ์โปเนนเชียล (2) 

 

2.3) ท าการเลือกบันทกึ Predicted Values และตั้งช่ือ

 
ภาพท่ี 3.18 การตั้งค่าการพยากรณ์ด้วยวธิีการปรับให้เรียบแบบเอก็ซ์โปเนนเชียล (3) 

 

 

 

 

 

 



2.4) ใส่จ านวนวันเท่ากับ 31 วันเนื่องจากเดือนธันวาคมมี 31 วัน  

 
ภาพท่ี 3.19 การตั้งค่าการพยากรณ์ด้วยวธิีการปรับใหเ้รียบแบบเอก็ซ์โปเนนเชียล (4) 

 

2.5) คา่พยากรณด์้วยวธิีการปรับให้เรียบแบบเอ็กซ์โปเนนเชียลล่วงหน้า 

31 วัน 

 
ภาพท่ี 3.20 แสดงคา่พยากรณด์้วยวธิีการปรับให้เรียบแบบเอ็กซ์โปเนนเชียลล่วงหน้า 31 วัน 

 



 
ภาพท่ี 3.21 แสดงค่าพยากรณด์้วยวธิีการปรับให้เรียบแบบเอ็กซ์โปเนนเชียลล่วงหน้า 31 วัน 

 

จากภาพที่ 3.20 เส้นสีแดง หมายถึงค่าจริง 

เส้นสีน้ าเงิน หมายถึงค่าพยากรณ์ 

เส้นสีฟ้า หมายถึงค่าพยากรณ์ล่วงหน้าที่โปรแกรม IBM SPSS ค านวณ 

วธิีที่ 2 อารีมา (Arima) 

เป็นวิธีที่ได้รับความนิยมอย่างมาก เนื่องจากวิธีการพยากรณ์นี้สามารถใช้ได้    

กับข้อมูลที่มีลักษณะการเคลื่อนไหวทุกประเภท และให้ผลการพยากรณ์ที่ค่อนข้างแม่นย ากว่า

วธิีการพยากรณ์อื่น ๆ ส าหรับการพยากรณ์ระยะสั้น (ทรงศิริ, 2549) ซ่ึงการพยากรณ์อนุกรม

เวลาจะวัดสหสัมพันธ์ระหว่างค่าสังเกตที่ ช่วงเวลาห่าง   ช่วงเวลา หรือเป็นการวัด

ความสัมพันธ์ระหว่าง    และ      อธิบายได้ว่า    และ      มีความสัมพันธ์ในทิศทาง

เดียวกันหรือในทิศทางตรงขา้มกัน 

ขัน้ตอนวธิีของอารีมา มีดังนี้ 

2.5.1) แบบจ าลอง Auto Regressive เป็นรูปแบบที่แสดงวาค่าสังเกต            

ถูกก าหนดจากคา่ของ     ,...,      หรือค่าสังเกตุที่เกิดขึ้นก่อนหนา p โดยกระบวนการ

หรือระบบ AR(p) คือ กระบวนการหรือระบบ Auto Regressive ที่มีอันดับที่ p ซ่ึงเขียนอยู่ใน   

รูปสมการได้ดังนี้ 

 
μ    คอื คา่คงที่ (Constant Term)  

   lคอื พารามิเตอร์ตัวที่ j  



     คอื ความคลาดเคลื่อน ณ เวลา t 

2.5.2) แบบจ าลอง Moving Average (MA(q)) แบบจ าลอง Moving Average 

(MA) เป็นรูปแบบที่ แสดงว่ าค่ าสั ง เกต     ถู กก าหนดจากค่ าความคลาด เคลื่ อน 

    ,…,      หรือค่าความคลาดเคลื่อนที่อยูก่่อนหนา โดยกระบวนการ หรือระบบ MA(q) 

คอืกระบวนการหรือระบบ Moving Average ที่มีอันดับ q ซ่ึงเขยีนในรูปของ MA(q) ได้ดังนี ้

 
μ    คอื คา่คงที่ (Constant Term)  

   l คอื พารามิเตอร์เฉลี่ยเคลื่อนที่ตัวที่ j 

     คอื ความคลาดเคลื่อน ณ เวลา t 

2.5.3) แ บ บ จ า ล อ ง  Auto Regressive Moving Average (ARMA(p,q)) 

แบบจ าลอง Auto Regressive Moving Average (ARMA) เป็นแบบจ าลองที่น าเอากระบวนการ            

Auto Regressive และ Moving Average มาใช้รวมกัน โดยกระบวนการหรือระบบ ARMA (p,q) 

คอืกระบวนการหรือระบบ Auto Regressive ที่มีอันดับที่ p และ Moving Average ที่มีอันดับ q 

ซ่ึงเขยีนอยูใ่นรูปสมการได้ดังนี้ 

แบบจ าลอง ARMA (p,q) 

 
     คอื คา่สังเกตในอนุกรมเวลา ณ เวลา t  

p     คอื อันดับของ Auto Regressive  

q     คอื อันดับของ Moving Average  

δ    คอื คา่คงที่ (Constant Term)  

t     lคอื เวลา  

    lคอื พารามิเตอร์ของ Auto Regressive  

θ   l คอื พารามิเตอร์ของ Moving Average t  

     lคือ กระบวนการ white noise ซ่ึงก็คือ คาความคลาดเคลื่อน      

ณ เวลา t 

2.5.4) กระบวนการ Integrated (I(d)) กระบวนการ Integrated (I(d)) เป็นการ

หาผลต่างของอนุกรมเวลาระหว่างข้อมูล ณ ปัจจุบันกับข้อมูลถอยหลังไป d คาบเวลาโดย

สาเหตุที่ต้องท าการหาผลต่างของอนุกรมเวลาเนื่องจากแบบจ าลอง ARIMA ต้องใช้ในการ



วเิคราะห์ขอ้มูลอนุกรมเวลาที่มีคุณสมบัติคงที่ (Stationary) เท่านั้นโดยในกรณีข้อมูลอนุกรรม

เวลาที่ใช้ในการวิเคราะห์มีคุณสมบัติไม่คงที่ (Nonstationary) จะต้องท าการแปลงข้อมูล

ดังกล่าวให้เป็นขอ้มูลที่มีคุณสมบัติคงที่ก่อน โดยการหาผลต่างของข้อมูลอนุกรมเวลาก่อนที่

น าไปสร้างแบบจ าลอง ARIMA ซ่ึงโดยทั่วไปแล้วว่าตอ้งหาผลต่างอันดบัที ่d สามารถเขยีนในรูป

ของ I (d) ได้ดังนี้ 

 
        คอื พจน์ความคลาดเคลื่อน ณ เวลา t  

          คอื ผลต่างอันดับที่ d  

B   คอื Backward shift operation 

2.5.5) แบบจ าลอง Autoregressive integrated moving average model 

(ARIMA) จากรายละเอียดต่าง ๆ ที่กล่าวในข้างต้าน ถ้าน าแบบจ าลอง Auto Regressive 

แบบจ าลอง Moving Average และกระบวนการ Integrated มาพจิารณารวมกันสามารถน ามา

ก าหนดเป็นรูปแบบทั่วไปของแบบจ าลอง ARIMA ที่ใช้ในการประมาณการคือแบบจ าลอง 

ARIMA (p,d,q) 

 
      คอื คา่สังเกตในอนุกรมเวลา ณ เวลา t  

dddd คือ จ านวนครั้งของการหาผลต่างเพื่อให้อนุกรมเวลามีคุณสมบัติคงที่ 

(Stationary)  

p      คอื อันดับของ Autoregressive  

q      คอื อันดับของ Moving Average  

δ     คอื คา่คงที่ (Constant Term) 

t      lคอื เวลา d  

    lคอื ผลต่างอันดับที่ d  

    lคอื พารามิเตอร์ของ Auto Regressive 

     คอื พารามิเตอรข์อง Moving Average t  

      คอื กระบวนการ white noise ซ่ึงก็คือ คาความคลาดเคลื่อน ณ เวลา t ภายใต้  

ข้อสมมติท่าวา่ความคลาดเคลื่อนที่คนละเวลาเป็นตัวแปรสุมที่เป็นอิสระต่อกันโดยมีการแจก

แจงปกติที่มีค่าเฉลี่ยเป็นศูนยล์ะความแปรปรวนคงที่ 



นอกจากส่วนประกอบตา่ง ๆ  ของแบบจ าลอง ARIMA ที่กล่าวในข้างต้นนั้น          

ก่อนที่จะสร้างแบบจ าลองจ าเป็นต้องเข้าใจในเรื่องของ Autocorrelation Function และ Partial 

Autocorrelation Function  

2.5.6) Autocorrelation Function (ACF) Autocorrelation Function เป็นฟังก์ช่ัน

ของการวัดสหสัมพันธ์ระหว่างข้อมูล ณ เวลา t (  ) และ ข้อมูล ณ เวลา t-k (    )      

ของช่วงเวลาห่างกัน k หน่วย ซ่ึงแทนด้วยสัญลักษณ์    หรือ    ในกรณีสหสัมพันธ์ใน

ตัวเองของตัวอยา่ง ซ่ึงสามารถค านวณได้ดังนี้ 

 
2.5.7) Partial Autocorrelation Function (PACF) การพิจารณาสหสัมพันธ์

ระหว่างตัวแปร    กับ      อาจเป็นไปได้ว่าสหสัมพันธ์ดังกล่าว เป็นผลเนื่องมาจาก

สหสัมพนัธ์ระหว่าง 2 ตัวแปรนี้กับตัวแปร      ,...,        ดังนั้นเพื่อที่จะได้สหสัมพันธ์

ระหว่าง    กับ      ที่ได้ขจัดความเกี่ยวข้องระหว่างตัวแปรทั้งสองตัวนี้กับตัวแปร      

,...,        ดังกล่าว จึงต องท าการวัดสหสัมพันธ์ของทั้งสองตัวแปรในรูปแบบของ        

ก า ร ส หสั มพั น ธ์ แ บ บ มี เ งื่ อ น ไ ข  Corrc(  ,     ¦    ,…,       )4ซ่ึ ง เ รี ย ก ว่ า               

Partial Autocorrelation โดยแทนด้วยสัญลักษณ์     แต่ถ้าน าสัมพันธ์ในตัวเองบางส่วนมา

พิจารณาในรูปแบบฟังก์ช่ันจะเรียกว่าPartial Autocorrelation Function (PACF) ซ่ึง     

สามารถค านวณได้ดังนี้ 

 
 

 

 

 

 

 



3) การตั้งค่าการพยากรณ์ด้วย ARIMA 

3.1) เลือกคา่จริงใส่ในช่อง Dependent Variables 

 
ภาพท่ี 3.22 การตั้งค่าการพยากรณด์้วยวธิ ีARIMA (1) 

 

           3.2) เลือก Method เป็น ARIMA และเลือก Criteria 

 
ภาพท่ี 3.23 การตั้งค่าการพยากรณ์ด้วยวธิ ีARIMA (2) 

 

 

 

 

 



3.3) ก าหนดคา่ที่เหมาะสม 

 
ภาพท่ี 3.24 การตั้งค่าการพยากรณด์้วยวธิ ีARIMA (3) 

 

3.4) ท าการเลือกบันทึก Predicted Values และตั้งช่ือ 

 
ภาพท่ี 3.25 การตั้งค่าการพยากรณ์ด้วยวธิ ีARIMA (4) 

 

 

 

 

 

 



3.5) ใส่จ านวนวันเท่ากับ 31 วันเนื่องจากเดือนธันวาคมมี 31 วัน  

 
ภาพท่ี 3.26 การตั้งค่าการพยากรณ์ด้วยวธิ ีARIMA (5) 

 

3.6) คา่พยากรณ์ด้วยวธิี ARIMA ล่วงหน้า 31 วัน  

 
ภาพท่ี 3.27 แสดงคา่พยากรณ์ด้วยวธิี ARIMAล่วงหน้า 31 วัน 

 



 
ภาพท่ี 3.28 แสดงผลการพยากรณ์ด้วยวธิ ีARIMA ล่วงหน้า 31 วัน 

 

3.1.5 Evaluation ผู้วิเคราะห์ขอ้มูลได้ผลการวิเคราะห์ข้อมูลด้วยเทคนิคทางดาต้าไมน์

นิ่งจากการสร้าง โมเดล Time Series สามารถวัดประสิทธิภาพของผลลัพธ์ที่ได้ว่าตรงกับ

วัตถุประสงคท์ี่ได้ตั้งไวใ้นขัน้ตอนแรกวา่ ขอ้มูลในวธิีมีความน่าเช่ือถือมากกวา่ โดยการน าขอ้มูล

การพยากรณ์ล่วงหน้าของทั้ง 2 วิธีมาหาค่าเปอร์เซ็นต์ความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์เฉลี่ย      

และน ามาเปรียบเทียบผลที่ได้ 

เกณฑ์การเปรียบเทียบประสิทธภิาพ วิธกีารพยากรณ์ 

ในการศึกษาครั้งนี้ ผู้วิเคราะห์ ได้เปรียบเทียบวิธีการพยากรณ์ 2 วิธีดังกล่าว         

โดยพิจารณาจากคา่เปอร์เซ็นต์ความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์เฉลี่ย (Mean Absolute Percentage 

Error : MAPE) ซ่ึงการวัดความคลาดเคลื่อนระหว่างค่า จริงและค่าพยากรณ์ ค่า MAPE         

นีไ้ม่มีหน่วย และมีค่าเป็นบวกเสมอ  

 
โดย lF หมายถึงค่ าพย ากรณ์ในงวดที่ 1  

      A หมายถึงยอดที่เกิดขึน้จริงในช่วงเวลา t  

      N หมายถึง จ านวนข้อมูล 

 

 

 



ผู้วิเคราะห์ใช้โปรแกรม Excel สร้างตารางและคอลัมน์ น าข้อมูลของเดือนที่ 12        

ทั้งขอ้มูลจริงและคา่พยากรณ์ล่วงหน้า 1 เดือนจากวิธีการปรับให้เรียบแบบเอ็กซ์โปเนนเชียล 

(EMA) และวธิีอารีมา (Arima) มาค านวณหาค่า MAPE เพื่อเปรียบเทียบวิธีพยากรณ์ที่แม่นย า 

ส าหรับการการพายากรณ์ล่วงหน้า 

 
ภาพท่ี 3.29 แสดงคา่ MAPE จากการพยากรณ์ด้วยวธิี ARIMA 

 

 
ภาพท่ี 3.30 แสดงคา่ MAPE จากการพยากรณด์้วยวธิกีารปรับให้เรียบแบบเอก็ซ์โปเนนเชียล 

 

จากขอ้มูลขา้งต้นผู้วิเคราะห์ได้ท าการหาค่า MAPE ของวธิีการปรับให้เรียบแบบ    

เอ็กซ์โปเนนเชียล และวธิีอารีมาในปี 2562 ของหุ้น Bitcoin(BTC)  



3.1.6 การน าผลลัพธ์ไปใช้งาน (Deployment) ผู้วิเคราะห์ข้อมูลน าผลองค์ความรู้ที่ได้

เหล่านีไ้ปน าเสนอแบบ visualization ด้วยการแสดงผลขอ้มูลในรปูแบบของภาพโดยใช้โปรแกรม 

Tableau Public โดยด าเนินการตามขัน้ตอนดังต่อไป 

1.)ขอ้มูลมาจัดแสดงให้เป็นกราฟ การท างาน ข้อมูลที่ Import เข้ามาจะอยู่แถบ

ด้านซ้าย 

 
ภาพท่ี 3.31 แสดงพืน้ที่การท างานของโปรแกรม 

 

2.) ท าการดึงขอ้มูลคา่จริง และคา่พยากรณ์มาจัดแสดงในพื้นที่จัดแสดงกราฟ 

 
ภาพท่ี 3.32 แสดงขอ้มูลจริงและขอ้มูลพยากรณ์ 

 

 

 



 

 

 

3.) ท าการเปลี่ยนรูปแบบการจัดแสดงให้อยู่ในกราฟเดียวกัน เพื่อง่ายต่อการ

เปรียบเทียบ 

 
ภาพท่ี 3.33 แสดงกราฟในรูปแบบเปรยีบเทยีบ 

 

4.) ท าการเพิ่มตัวกรองรายการเพื่อสามารถเรียกดูเฉพาะรายการที่สนใจได้ 

 
ภาพท่ี 3.34 การเพิ่มตัวกรองรายการ 

 

 

 



3.2 การออกแบบและพัฒนาเว็บไซต์ 

ผู้วิเคราะห์ได้วางแผนจัดล าดับเนื้อหาของเว็บไซต์ออกเป็นหมวดหมู่ เพื่อจัดรูปแบบ

โครงสร้างในการจัดวางเมนูบนหน้าเว็บเพจ ท าให้เห็นรูปแบบโครงสร้างทั้งหมดของเว็บไซต์ 

และการจัดระเบียบข้อมูลที่ชัดเจน ให้แยกย่อยเนื้อหาออกเป็นส่วนต่าง ๆ ที่อยู่ในหมวดหมู่

เดียวกัน ท าให้การใช้งานเว็บไซต์นั้น และเขา้ถึงเนือ้หาภายในเว็บไซต์นั้นง่าย 

 

3.2.1 การออกแบบ Wireframe หน้าจอเว็บไซต์ 

1) หน้าหลักของเว็บไซต์ แสดงเมนูต่าง ๆ ของหน้าเว็บไซต์ 

 
ภาพท่ี 3.35 แสดงหน้าหลักของเว็บไซต์ แสดงเมนตู่าง ๆ ของเว็บไซต์ 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 



2) หน้าแสดงวธิีในการพยากรณ์ 

 
ภาพท่ี 3.36 หน้าแสดงวธิกีารพยากรณ ์

 

3) หน้าแสดงขอ้มูลการพยากรณ์ราคาหุ้นแบบสารสนเทศหุ้นคริปโตเคอร์เรนซี 

 
ภาพท่ี 3.37 หน้าแสดงขอ้มูลการพยากรณ์ราคาหุ้นสารสนเทศ 

 

 

 



4) หน้าแสดงขอ้มูลการพยากรณ์ราคาหุ้นแบบอารีมา (Arima) 

 
ภาพท่ี 3.38 หน้าแสดงขอ้มูลการพยากรณร์าคาหุ้นแบบอารีมา (Arima) 

 

5) หน้าแสดงขอ้มูลการพยากรณ์ราคาหุ้นแบบเอ็กซ์โปเนนเชียล (Exponential) 

 
ภาพท่ี 3.39  หน้าแสดงขอ้มูลการพยากรณร์าคาหุ้นแบบเอกซ์โพเนนเชียล (Exponential) 

 

 

 



6) หน้าแสดงเว็บไซต์แหล่งความรู้ 

 
ภาพท่ี 3.40  หน้าแสดงขอ้มูลแหล่งความรู ้

 

7) หน้าแสดงเว็บไซต์หน่วยงานที่เกี่ยวข้อง 

 
ภาพท่ี 3.41  หน้าแสดงขอ้มูลหน่วยงานที่เกี่ยวข้อง 

 

 

 



8) หน้าแสดงเว็บไซต์แบบสอบถาม 

 
ภาพท่ี 3.42 หน้าแสดงขอ้มูลหน่วยงานที่เกี่ยวข้อง 

 

 

 

9) หน้าแสดงเว็บไซต์ชุดขอ้มูลของผู้ใช้งาน 

 
ภาพท่ี 3.43 หน้าแสดงขอ้มูลชุดขอ้มูลของผู้ใช้งานทัว่ไป 

 



10) หน้าแสดงเว็บไซต์ชุดขอ้มูลของผู้ดูแลระบบ 

 
ภาพท่ี 3.44 หน้าแสดงขอ้มูลชุดขอ้มูลของผู้ดูแลระบบ 

 

11) หน้าแสดงเว็บไซต์เกี่ยวกับเรา 

 
ภาพท่ี 3.45 หน้าแสดงเวบ็ไซต์เกี่ยวกับเรา 

 

 

 



3.3 บทสรุป 

จากวธิีการด าเนินงานโครงงานในขา้งต้น ผู้วิเคราะห์ได้แสดงวธิีในการจัดเก็บข้อมูลข้อมูล

ราคาหุ้นคริปโตเคอร์เรนซี ด้วยขั้นตอนกระบวนการวิเคราะห์ข้อมูลด้วย CRISP-DM มาใช้ใน

การรวบรวมขอ้มูล และวเิคราะห์ขอ้มูลที่เกี่ยวข้องกับงาน ซ่ึงเป็นหลักในการจัดท าเหมอืงขอ้มูล

เพื่อวิเคราะห์และใช้ประโยชน์ในทางธุรกิจ เพื่อได้สารสนเทศของงานอย่างเพียงพอใน        

การน าไปใช้ประโยชน์ รวมถึงการสร้างโมเดล Time Series ด้วยวิธีการปรับให้เรียบแบบเอ็กซ์

โปเนนเชียล และอารีมาจากโปรแกรมที่ใช้เลือกท าเหมืองข้อมูลเพื่อใช้น าเสนอ คือ โปรแกรม 

IBM SPSS ในการสร้างโมเดล Time Series และประเมินประสิทธิภาพของโมเดล ด้วยค่า

เปอร์เซ็นต์ความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์เฉลี่ย ซ่ึงจะเลือกค่าเปอร์เซ็นต์ความคลาดเคลื่อน

สัมบูรณ์เฉลี่ยที่ต่ าที่สุด ผู้วิ เคราะห์ได้จัดท าข้อมูลสารสนเทศมาทการแสดงผลแบบ 

visualization โดยใช้โปรแกรม Tableau Public และออกแบบ Wireframe ของเว็บไซต์ที่จะ

เผยแพร่บนเว็บไซต์ 

 


